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１
５

１
狀
∑狀犻＝１狓２槡 犻）－ｅｘｐ（

１
狀
∑狀犻＝１ｃｏｓ（２π狓犻）） ［－３２，３２］ ０

犳４（狓）

Ｒａｓｔｒｉｇｉｎ
犳４（狓）＝∑狀犻＝１［狓犻２－１０ｃｏｓ（２π狓犻）＋１０］ ［－１００，１００］ ０

犳５（狓）

Ｇｒｉｅｗａｎｋ
犳５（狓）＝

１
４０００

∑狀犻＝１狓犻２－∏狀犻＝１ｃｏｓ（
狓犻

槡犻
）＋１ ［－６００，６００］ ０

犳６（狓）

Ｓｃｈａｆｆｏｒ
犳６（狓）＝０．５＋

ｓｉｎ２（ ∑狀犻＝１狓犻槡 ２－０．５
［１．０＋０．００１（∑狀犻＝１狓犻２）］２

［－１０，１０］ ０

　　w�TAA[�１００，6��３０，ø<¡Q¨� �２００，üE²íＣＳＯ，ＰＳＯ>îý,÷ＰＲＣＳＯZ
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ＣＳＯ

犖＝１００，犌＝１０，犉犔∈ｒａｎｄ（０．４，１），犇＝３０

犖犚＝０．２·犖，犖犎＝０．６·犖，犖犆＝犖－犖犚－犖犎

犖犕＝０．１·犖犎

ＰＳＯ
犮１＝犮２＝１．５，ω＝０．８，犖＝１００

犞ｍａｘ＝５，犞ｍｉｎ＝－５，犇＝３０

ＰＲＣＳＯ

犖＝１００，犌＝１０，犉犔∈ｒａｎｄ（０．４，１），犇＝３０

犖犚＝０．２·犖，犖犎＝０．６·犖，犖犆＝犖－犖犚－犖犎

犖犕＝０．１·犖犎，犙＝０．５，犓＝０．５
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¢ô．
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ÜＰＲＣＳＯ>ＣＳＯk6��*�１０>１００+Z½

ïã�

，
¾Ö"½３$%．]6��１０ç

，
²íZ

ＣＳＯü«�犳４（狓）>犳５（狓）ZïðE.>irøï

ð

，
Àk6��１００ç

，
²íZＣＳＯIl��øï

ð3ß÷»£．ü«�犳１（狓）r犳６（狓）f¹

，
ß"R

O6�+ÖRô6�+

，ＰＲＣＳＯZïð¾ÖªN

N?VＣＳＯ，ï~kô6�+

，ＰＲＣＳＯ½�£Ñ�

ïZ½ï>?．

½３　ＣＳＯ，ＰＳＯhＰＲＣＳＯ5s|àá��

×Ø«� ,÷º� øÇð øïð nªð bÇ １０6 １００6

犳１（狓）

ＰＳＯ １．３７７６ ０．３５２９ ０．９７１４ ０．１３１２ — —

ＣＳＯ ４．０５２１ｅ０６ １．４６１３ｅ０８ １．１０６３ｅ０７ ２．０４３１ｅ１２ ６．３８９９ｅ２２ ８３３．７５３５

ＰＲＣＳＯ ９．３１８２ｅ１１ １．６６３０ｅ１２ １．９３０２ｅ１１ ７．５５６０ｅ２２ １．６５０４ｅ３７ １．２０３６

犳２（狓）

ＰＳＯ ２７２．９８７７ ７４．８０３３ １９７．６８００ ３．４８７６ｅ＋０３ — —

ＣＳＯ ６．５９１０ｅ０６ １．４１６７ｅ０８ ２．９４２７ｅ０７ ４．７９１３ｅ１２ ６．１８３６ｅ１４ ３．４６５２

ＰＲＣＳＯ ８．３５１４ｅ０８ ３．２７７１ｅ０９ １．５２１０ｅ０８ ２．４６３８ｅ２１ ６．２１５４ｅ１９ ２．３６１ｅ０４

犳３（狓）

ＰＳＯ ２．５６３３ ０．３７７６ １．３３７８ ０．５２５８ — —

ＣＳＯ ４．３８３９ｅ０４ ２．６７３０ｅ０５ １．５１３８ｅ０４ ２．５２９０ｅ０８ ４．８５８３ｅ１３ ６．５５８６

ＰＲＣＳＯ ７．２０１９ｅ０７ １．９７５２ｅ０７ ５．００７４ｅ０７ ２．９１９１ｅ１４ ２．４９０１ｅ１５ ０．００５２

犳４（狓）

ＰＳＯ １９５．８８９１ １１０．０８３２ １５５．５０３２ ８６１．３３６１ — —

ＣＳＯ ３．１６６４ｅ０４ ４．３８７９ｅ０７ ８．６２７０ｅ０５ １．１９００ｅ０８ ０ ４２３．１９２４

ＰＲＣＳＯ ６．１６３９ｅ０８ １．４８０７ｅ０９ １．１４４４ｅ０８ ３．５８４６ｅ１６ ０ ０．４１２５

犳５（狓）

ＰＳＯ ０．１０２０ ０．０２６１ ０．０６０１ ７．１６８６ｅ００４ — —

ＣＳＯ １．３２３０ｅ０５ ６．９７２９ｅ０９ ２．０７３１ｅ０６ １．７２３９ｅ１１ ０ ５．３３３７

ＰＲＣＳＯ ９．９７８０ｅ１１ １．２５８０ｅ１２ ２．４５７３ｅ１１ ９．６６３１ｅ２２ ０ ０．００３４

犳６（狓）

ＰＳＯ ０．４４０５ ０．２７９８ ０．３５５０ ０．００３４ — —

ＣＳＯ １．５６８８ｅ０６ ５．８３９５ｅ１０ ２．７８８５ｅ０７ ３．１７９４ｅ１３ ３．３３０７ｅ１６ ０．４２１２

ＰＲＣＳＯ ７．７５３９ｅ１１ １．７３３６ｅ１２ ３．０８４９ｅ１１ ７．２５８３ｅ２２ ０ ６．１７２７ｅ０５
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（ａ）犳１（狓）©¤�ýð�|　　　　（ｂ）犳２（狓）©¤�ýð�|　　　　（ｃ）犳３（狓）©¤�ýð�|

（ｄ）犳４（狓）©¤�ýð�|　　　　　 （ｅ）犳５（狓）©¤�ýð�|　　　 （ｆ）犳６（狓）©¤�ýð�|
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　　°±

，ＰＲＣＳＯEＣＳＯ、ＰＳＯ:��ïZy>

，

Çkl)ZLM4E.ýþÑHIþ�．½½４４

|N

，ＩＣＳＯ１ZïððEＰＲＣＳＯZa?

，
ÇR¥�

ＩＣＳＯ１ZLM¾ÖRk6��１０，ø<¡Q¨��

１０００Züý+i£Z．Ì½３|N

，
]6��１０

ç

，ＰＲＣＳＯü«�犳４（狓）>犳５（狓）kø<¡Q¨�

�２００çL>¼røïð�０Z¾Ö

，
fü«�犳２

（狓）Z½ï¾ÖiNNïVＩＣＳＯ１，Z�|N

，ＰＲＣ

ＳＯEＩＣＳＯ１:��ïZ½�>?．üEë ,÷>

 ¡

［７］,÷

，ＩＣＳＯ２Rk6��２０，ø<¡Q¨�

�１０００Züý+i£Z¾Ö．æ�6��２０，ø<

¡Q¨��１０００，ＰＲＣＳＯ Z½ï¾Ö�*�

６．２５４１ｅ１３３、２．０１７５ｅ１０、０、０、０．À«�犳１（狓）·，

ＰＲＣＳＯü~ã４t«�Z½ïã�ªïVＩＣＳＯ２．

üEë ,÷> ¡

［１１］,÷

，ＰＲＣＳＯkü«�

犳２（狓）、犳４（狓）>犳５（狓）ýþïðç

，ＰＲＣＳＯ½�£

ÑEＲＬＰＳＯ�ª;Zïí

，
Àkü«�犳１（狓）>

犳３（狓）Zïð�

，ＲＬＰＳＯ:��ïZïð>?．]

D¬6�r１００ç

，ＰＲＣＳＯk６t«��Z½�>

?ª½�£ÑïVＲＬＰＳＯ，Ç½ª

，
k��ô6«

�ïð���

，ＰＲＣＳＯ:��ïZïí．

½４　´��HI.-¨s|5��

«�º�

nªøï�

ＰＲＣＳＯ ＣＳＯ ＰＳＯ ＩＣＳＯ１［５］ ＩＣＳＯ２［７］ ＲＬＰＳＯ［１１］

犳１（狓） １．９３０２ｅ１１ １．１０６３ｅ０７ ０．９７１４ ６．１４８０ｅ１３２ ５．２６５１ｅ１４８ １．２３００ｅ１３

犳２（狓） １．５２１０ｅ０８ ２．９４２７ｅ０７ １９７．６８００ ６．８２９１ １．１８９５ｅ００ ２．０３００ｅ＋０２

犳３（狓） ５．００７４ｅ０７ １．５１３８ｅ０４ １．３３７８ ０ ４．４４０８ｅ１６ ４．９９００ｅ０８

犳４（狓） １．１４４４ｅ０８ ８．６２７０ｅ０５ １５５．５０３２ ０ ０ １．５６００ｅ＋００

犳５（狓） ２．４５７３ｅ１１ ２．０７３１ｅ０６ ０．０６０１ ０ ０ １．６３００ｅ０２

犳６（狓） ３．０８４９ｅ１１ ２．７８８５ｅ０７ ０．３５５０ — — —
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